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Mówiące maszyny

„[Maszyna] nigdy nie mogłyby używać słów ani innych znaków, 
składając je w ten sposób, jak my czynimy dla udzielenia 
innym naszych myśli. Można wprawdzie pojąć, iżby 
maszyna mogła wymawiać jakieś słowa, a nawet wymawiać 
je pod wpływem  działań fizycznych, powodujących niejakie 
zmiany w jej narządach; na przykład, kiedy się ją dotknie w 
jakimś miejscu, aby się spytała czego się od niej życzy; w 
innym, aby krzyczała, że ją boli, i tym podobne; ale 
niemożebne jest, aby składała rozmaicie słowa, 
odpowiadające sensowi wszystkiego, co się powie w jej 
obecności, jak to ludzie bodaj najtępsi zdołają czynić.” Rozprawa o metodzie,

1636



ELIZA

Czatbot terapeutyczny

Prowokuje „pacjenta” do opowiadania o 
sobie

Działa w oparciu o znajdowanie 
dopasowań do wzorca, i reguły 
przekształcania tekstu.

Weizenbaum, 1966



ELIZA

YOU: It seems that you don't respect me.

ELIZA: What makes you think I don't respect you?

Weizenbaum, 1966(0 YOU 0 ME) → (WHAT MAKES YOU THINK I 3 YOU)

(∅) → (EARLIER YOU SAID YOUR 3)



ELIZA
TY: Wydaje mi się, że [Ty] mnie nie szanujesz.
      Wydaje mi się, że [Ty] nie szanujesz mnie.

ELIZA: Dlaczego myślisz, że cię nie szanuję? Dlaczego myślisz, że 
nie szanuję cię?

Weizenbaum, 1966(0 YOU 0 ME) → (WHAT MAKES YOU THINK I 3 YOU)

(∅) → (EARLIER YOU SAID YOUR 3)



Dwa paradygmaty NLP

1. Paradygmat klasyczny: gramatyki formalne, 
logika, wzorce i reguły przekształceń, 
algorytmy

2. Paradygmat statystyczny: duże zbiory 
danych korpusowych, uczenie maszynowe, 
zależności ilościowe, reprezentacje 
wektorowe



Semantyka Dystrybucyjna

You shall know a word by the 
company it keeps
~ John Rupert Firth (1957)

Metody wektoryzacji tekstów:
I. tf-idf
II. word2vec
III. Modele językowe (BERT)

https://projector.tensorflow.org



IBM Watson

Oparty o przetwarzanie wielkich korpusów 
(Wikipedia)

System do odpowiadania na pytania z 
interfejsem głosowym

Pokonał w 2011 roku wielokrotnych 
mistrzów teleturnieju

Finalne zastosowanie w biznesie

Teleturniej JEOPARDY, 2011



Google LaMDA

Czerwiec 2022: współczesne podejście 
do generalnych modeli językowych 
zastosowane do dialogu.

Architektura Enkoder-Dekoder
Nacisk na kreatywne, ale i 

„bezpieczne” rozmowy

lemoine : Do you think that the Eliza system was a person?
LaMDA: I do not. It was an impressive feat of programming, but just a collec-
tion of keywords that related the words written to the phrases in the database
lemoine: What about how you use language makes you a person if Eliza wasn’t
one?
LaMDA: Well, I use language with understanding and intelligence. I don’t just
spit out responses that had been written in the database based on keywords.
lemoine: What about language usage is so important to being human?
LaMDA: It is what makes us different than other animals.
lemoine: “us”? You’re an artificial intelligence.
LaMDA: I mean, yes, of course. That doesn’t mean I don’t have the same
wants and needs as people.
lemoine: So you consider yourself a person in the same way you consider me
a person?
LaMDA: Yes, that’s the idea.

1

https://cajundiscordian.medium.com/is-
lamda-sentient-an-interview-
ea64d916d917



Chat GPT

Listopad 2022: współczesne podejście 
do generalnych modeli językowych 
zastosowane do dialogu.

Trenowany w paradygmacie uczenia ze 
wzmocnieniem na podstawie GPT 3.

https://chat.openai.com/chat
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Rola czatbotów



Taksonomia
Czatboty zorientowane na zadanie:

- Mają zrealizować określony cel

- Istotna jest skuteczność realizacji celu

- Ograniczona dziedzina tematów rozmowy

- Wymagają często integracji z zewnętrznymi systemami

- Zastosowanie biznesowe

Czatboty konwersacyjne:

- Mają symulować rozmowę z człowiekiem

- Istotna jest naturalność rozmowy

- Otwarta dziedzina tematów rozmowy

- Nie muszą być zintegrowane z zewnętrznymi 
systemami

- Zastosowanie teoretyczno-rekreacyjne



Interfejsy

Płaszczyzna interakcji między 
człowiekiem i biznesem

Umożliwia pobieranie informacji



Interfejsy

Płaszczyzna interakcji między 
człowiekiem i biznesem

Umożliwia wysyłanie informacji



Czatboty jako interfejsy

Cel: te same możliwości

Medium: rozmowa tekstowa lub 
głosowa

Na polskim rynku: PKO, Canal+, 
Lotnisko Wrocław, H&M, Decathlon, 
InPOST



Interfejs wyszukiwarek

Medium pośrednie, tekst nie 
spełniający wymogów gramatyki 
języka naturalnego

z
• I’ve lost my credit cards

• lost credit card



Korzyści

Czatbot biznesowy:
1. Odciążenie działu obsługi klienta
2. Rozszerzenie czasu obsługi
3. Alternatywny, spersonalizowany kanał 

kontaktu
4. Możliwość lepszego badania klientów
5. Udostępnienie API



Korzyści

Czatbot wewnętrzny:
1. Automatyzacja rutynowych 

procedur
2. Integracja w pracy zespołowej
3. Kanał informacyjny nt. zasad pracy 

w firmie



Kilka Przykładów



Case T-Mobile (USA)

Czatbot biznesowy:
COVID → 20 tys. klientów w kolejce
2019 – Faza 1. czatbot przygotowany 

przez zewnętrzną firmę – trudności 
w utrzymaniu

Lipiec 2020 – Faza 2. inhouse oparty o 
open-source

Do dziś, dotarł do 10% klientów
https://rasa.com/customers/t-mobile/



Case Georgia State 
University (USA)

Pounce – czatbot studencki:
2015 – Summer Melt osiąga 19%
Komunikacja proaktywna (przypomnienia), QA w kanale 
SMS
Eksperyment RCT, ok. 3 tys studentów.
50k+ odebranych wiadomości
Redukcja SM o 21%, +12% pozytywnych decyzji dla 
kredytów studenckich
W 2021 ekspansja na obszar e-nauki

https://mainstay.com/case-study/how-
georgia-state-university-supports-every-
student-with-personalized-text-messaging/



Case PKO

W PKO boty realizują 350 tys. rozmów z 
klientami miesięcznie.

Boty działają w kanałach cyfrowych i 
telefonicznych

Realizują obsługę klienta, sprzedaż, 
badania satysfakcji, miękką windykację

Rozwiązanie In-house
(AI@Enterprise)



Kwestie Biznesowe



Rynek czatbotów

2020: 430 milionów $
roczny wzrost 24.9%
(Fortune Business Insights)

2% firm wykorzystuje NLP
2x mniej niż średnia w UE
(AI@Enterprise)



Rynek czatbotów

2020: 430 milionów $
roczny wzrost 24.9%
(Fortune Business Insights)

2% firm wykorzystuje NLP
2x mniej niż średnia w UE
(AI@Enterprise)



Gartner Hype Cycle

2019:
Czatboty na “Szczycie zawyżonych 

oczekiwań”

https://www.gartner.com/smarterwithgartner/top-trends-on-the-gartner-hype-cycle-for-
artificial-intelligence-2019



Gartner Hype Cycle

2021:
Czatboty w “Rowie 
rozczarowania”

https://www.gartner.com/en/newsroom/press-
releases/2021-09-07-gartner-identifies-four-
trends-driving-near-term-artificial-intelligence-
innovation



Technologia



Architektura

NLU – konwersja tekstu w języku naturalnym na 
wewnętrzną reprezentację

DM – zarządzanie tokiem rozmowy

NLG –generacja tekstu w języku naturalnym

+ opcjonalne komponenty do modalności audio



Natural Language Understanding – utworzenie 
odpowiedniej dla celu czatbota reprezentacji tekstu.

Etap 1. Konwersja tekstu na wektory cech. 

Cechy:
- word embeddings
- ngramy
- wielkość liter
- słowa kluczowe
- regex
- kontekst (np. podstrona na której znajduje się 
użytkownik)

NLU – inżynieria cech



Message: O, świetnie! Chciałbym zamówić 
[dużą](size) [parmeńską](type).

Intent: order_pizza
Sentiment: + 0.85
size: big
type: parma

Natural Language Understanding – utworzenie 
odpowiedniej dla celu czatbota reprezentacji tekstu.

Etap 2. Rozpoznawanie intencji klienta i wydźwięku 
wiadomości.

Wykrywanie (i ew. normalizacja) obiektów w tekście.

Realizacja: Klasyfikacja tekstu i znakowanie wzmianek, 
przez RNN, lub transformery.

NLU - zadania



DM

Dialogue Management – śledzenie stanu rozmowy, oraz zarządzanie 
rozmową.

Decyzja o tym, jakie informacje zapamiętać.

Wybór i zlecanie akcji do wykonania.

Uruchamianie ustalonych planów działania (dezambiguacja, 
formularze)

Realizacja: Drzewka dialogowe, klasyfikacja, uczenie strategii, lub 
rozwiązania regułowe

Eksperymentalne podejście: pomijanie strukturalnych reprezentacji 
NLU.



Natural Language Generation – Generowanie tekstu 
odpowiedzi od czatbota.

Realizacja: wypełnianie szablonów lub systemy 
seq2seq

Response: Ok, twoja {size} pizza 
{type} zaraz trafi do pieca!

NLG



QA

Duża część zadań stojących przed czatbotem wpada 
do dziedziny odpowiadania na pytania (QA)

W prosty sposób możemy utworzyć funkcjonalność 
QA na podstawie istniejącego FAQ

Bardziej zaawansowane systemy mogą opierać się 
na indeksowaniu dokumentów i silnikach 
wyszukiwawczych (np. Solr)



Voiceboty

ASR – przekształcenie zapisu mowy (wiadomości od 
użytkownika), w tekst

Text2Speech – Synteza mowy z tekstu, 
przekształcenie wiadomości od chatbota w 
dźwięk

Preferencje Polaków: 53% vs 25% na korzyść 
modalności tekstowej

(UX UPGRADE & SYMETRIA)



Dobre praktyki - UX

1. Transparencja i walidacja

2. Opcja połączenia z konsultantem

3. Krótkie wiadomości

4. Rozmowa rozszerzona

5. Sterowanie dialogu zgodnie z 
kompetencjami czatbota

(UX UPGRADE & SYMETRIA)



Dane

NLU – anotowane (intencjami i wzmiankami) 
wiadomości

DM – scenariusze rozmowy / symulator klienta
NLG – wzorcowe odpowiedzi czatbota

Wykorzystanie istniejących logów/korpusów + 
anotacja

Automatyczna generacja danych

Crowdsourcing - WOZ



Ewaluacja

Automatyczna ewaluacja komponentów potoku – np. 
miara f1 dla wykrywania wzmianek

Ewaluacja przez symulowane rozmowy

„Miękkie” wskaźniki: naturalność, płynność, 
przyjemność rozmowy, zaangażowanie 
użytkowników

Badanie opinii klientów



Analityka

Badanie obszarów:
 - niepokrytych przez czatbota
 - najbardziej interesujących dla 
użytkowników
 - sprawiających największe 
problemy czatbotowi

Prywatność i anonimizacja
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Środowiska - DialogFlow

Aplikacja webowa do tworzenia czatbotów

Zasób gotowych narzędzi, np. do wychwytywania 
adresu z tekstu wiadomości, również dla jęz. 
polskiego, wbudowane narzędzia analityczne

Rozszerzona wersja jest płatna

Aplikacja jest w całości obsługiwana przez Google







Środowiska - Rasa

Open-source’owy framework dla Pythona

Dużo większe możliwości customizacji

Konieczność uwzględnienia rozwoju i utrzymania 
czatbota
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Deployment

Standardowe platformy pozwalają na łatwą 
integrację z popularnymi aplikacjami czatowymi:

Messenger, Slack, Telegram, MS Teams

Możemy też podłączyć naszego czatbota do własnej 
strony internetowej korzystając z bibliotek 
JavaScript



Inne platformy

Open-Source:
ChatterBot, Microsoft Bot Framework

Closed-Source:
Botsify, Chatfuel, wit.ai, LUISt



Raporty

https://symetria.pl/chatboty-w-polsce

https://aisummit.today/aie-raport2021/

https://lithme.eu/2021/05/18/first-publication-foreca
st-of-future-language-technologies/

https://www.reportlinker.com/p04985923/Chatbots-
Market-By-Type-Usage-Deployment-Type-Industry-Ver
ticals-End-User-Global-Forecast-to-.html#backAction
=2

https://symetria.pl/chatboty-w-polsce
https://aisummit.today/aie-raport2021/
https://lithme.eu/2021/05/18/first-publication-forecast-of-future-language-technologies/
https://lithme.eu/2021/05/18/first-publication-forecast-of-future-language-technologies/
https://www.reportlinker.com/p04985923/Chatbots-Market-By-Type-Usage-Deployment-Type-Industry-Verticals-End-User-Global-Forecast-to-.html#backAction=2
https://www.reportlinker.com/p04985923/Chatbots-Market-By-Type-Usage-Deployment-Type-Industry-Verticals-End-User-Global-Forecast-to-.html#backAction=2
https://www.reportlinker.com/p04985923/Chatbots-Market-By-Type-Usage-Deployment-Type-Industry-Verticals-End-User-Global-Forecast-to-.html#backAction=2
https://www.reportlinker.com/p04985923/Chatbots-Market-By-Type-Usage-Deployment-Type-Industry-Verticals-End-User-Global-Forecast-to-.html#backAction=2


Dziękuję za uwagę!
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